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Замена инженера компьютером: перспективы и проблемы машинного обучения 
 
Аннотация. Рассматриваются подходы, перспективы и проблемы замены рутинной умственной 

инженерно-технической деятельности компьютерными средствами на базе машинного обучения. 

Обосновывается актуальность замены в контексте четвертой промышленной революции (Industry 4.0), 

в том числе в рамках технологий цифровых двойников (digital twin), порождающего проектирования 

(generative design), автоматического производства (automatic manufacturing). Проводится краткий 

сравнительный анализ символьного (формального) и коннекционистского (нейросетевого) 

представления инженерных знаний. Демонстрируются примеры решения нетривиальных 

математических, физических и технических задач с применением глубоких нейронных сетей в 

лабораторных условиях. Приводится обзор архитектур и примеров нейросетевых средств решения ряда 

ключевых задач интеллектуального управления энергетическими системами. 
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